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Problématique

Les algorithmes de ML ne savent pas gérer la notion de
séquence ou ordre temporel entre les données
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OBJECTIF : Comparer trois méthodes d’encodage de séquences combinées au clustering & évaluer leur

capacité a regrouper les trajectoires thérapeutiques des patients
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Overview de la méthode

1. Création de cohorte

(@

© &

-
E,_,
<

Cohorte
Constances' +
SNDS

BPCO
France
2008 — 2019

5 ans post 1er
traitement BPCO?2

1,926 patients

Traitements de fond
inhalés (mono, bi ou
trithérapies)?

2. Création de séquences
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3. Modélisation

Encodage

v

.

. J

[

-
Clustering (k-
means)

Nombre de clusters
optimisé via score
de silhouette*®

Méthode Résultats Discussion

4. Evaluation

Evaluation de ’homogénéité des
clusters pour chaque méthode
d’embedding

Score de UMAP
silhouette®

Description clinique des clusters

Cluster 4
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3 méthodes d’encodage des séquences
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Résultats — SeqToChar presente les clusters
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Interprétation du score de silhouette : (Excellent: 0,71-1; Bon : 0,51-0,7 ; Moyen : 0,26-0,5 ; Faible : 0-0,25 ; Mauvais : < 0)
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* Trajectoires de traitement hétérogénes, nombreux arréts précoces
sans relais thérapeutique = probléme d’adhérence connu

* Clusters principalement regroupés selon le traitement initial

140 229 318 407 496 535

- Cluster®: majoritairement initié par une monothérapie ICS (non
recommandée en usage isolé), semblant correspondre a un usage

mi m7 mi3 m20 m2T m3 m4t mdB mss mi ml mi3 m20 m27 m3 md1 mdB ms5 ponctuel
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« Cluster@® et Cluster@®: débutant par une trithérapie ICS/LABA/LAMA
Cluster® (N=54) Cluster® (N=49) ou une bithérapie LABA/LAMA, présentant les trajectoires les plus
durables dans le temps
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: : « Cluster@®: initié par ICS/LABA, moindre persistance au traitement

& & (mais avec relais partiel vers d’autres catégories de traitement)
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- : - Cluster @et Cluster@ : débutant par des monothérapies LABA ou

N @ e — LAMA présentant une faible continuité dans le temps, mais transitions
e R fréquentes vers d’'autres catégories de traitement

Corticostéroides inhalés (ICS), Béta-agoniste a longue durée d’action (LABA), Anticholinergique a longue durée d’action (LAMA)

Guo, Y.; Guo, S.; Jin, Z; Kaul, S.; Gotz, D.; Cao, N. Survey on Visual Analysis of Event Sequence Data. arXiv June 25, 2020. http://arxiv.org/abs/2006.14291 (accessed 2023-11- 23)
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Discussion

Des résultats prometteurs

v Groupes homogenes sur le traitement initial

v Pas de différence majeure de performance
observée entre les 3 méthodes d'encodage

v Cohérence (score de silhouette de 0.63) et
séparation visible des clusters

v Reflétent problemes d’adhérence connus dans
la BPCO

Limites

~ Durée de traitement imputée - biais

~ Diagnostic de BPCO posé avant ou apres le
début du traitement (n.b. exclusion des patients
asthmatiques)

~ Clustering sur le premier événement

Méthode Résultats

Pour aller plus loin

Discussion

> Explorer d’autres méthodes de clustering et

d’encodage

> Enrichir le clustering avec des variables
additionnelles

> Trouver un equilibre entre performance

statistique et pertinence médicale dans le choix

de la méthode
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Résultats - description clinique des clusters
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